
Data science for economists

ECTS : 3

Description du contenu de l'enseignement :

 Introduction

- Les différentes étapes d’un projet de science des données

- Le vocabulaire de science de données et ses correspondances avec les statistiques classiques

- Différents types de question et de modélisation

Infrastructure et gestion de projets de science des données

- Outils de contrôle de version des données et modèles

- Outils de manipulation d’un grand jeu de données

- Récupérer des données, entraîner et déployer un modèle sur Google Cloud Platform

- Outils de développement et assistance par IA.

Outils d’apprentissage automatique

- Détection d’anomalies

- Sélection de variable et régression pénalisée

- Gestion des données manquantes

- Modélisation semi-supervisée

- Récupération et traitement de données alternatives : exemple de web scraping 

Application d’apprentissage profond en économie

- Introduction aux réseaux de neurones

- Traitement automatique du langage naturel

- Vision par ordinateur

Compétence à acquérir :

On distinguera deux blocs d’acquisition de compétences l’un correspondant à ce qu’on peut appeler le ML Engineering, l’autre
correspondant plutôt au ML Ops. 

Dans le premier bloc, nous étudierons des méthodes issues de la science des données venant compléter celles vues
habituellement en statistiques et économétrie de la détection des anomalies par isolation forest au traitement des données non
structurées (images ou textes), en passant par la gestion des valeurs manquantes avec les librairies de gradient boosting. Il
s’agira d’ouvrir la boîte noire de certaines méthodes pour mieux comprendre leur fonctionnement, leurs limites et leur intérêt
pour des questions économiques.

Dans le second bloc, nous verrons les outils de base pour développer un projet de science des données automatisé de bout
en bout de la récupération des données, à la mise en production d’un modèle en passant par la gestion des versions. Cette
partie sera particulièrement importante pour exploiter des modèles ou des données qui ne seraient pas exploitables sur la
plupart des PC. L’automatisation et la mise en production de modèles sont utiles pour des besoins de mise à jour régulière
(par exemple prévision/analyse de conjoncture mensuelle) ou encore le traitement automatisé d’un flux de requête ou de
données (détection d’anomalie, traitement automatique de communiqués, scoring de crédit…).

Mode de contrôle des connaissances :

Examen écrit
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